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ASICGNATULAS CORRSLATIVAS:

l, Estructura del ZSistema Nervioso. Corteza cerebral, Neuronas y sinapsis.
Aspectos biofisicos del procesamiento neuronal, Aprendizaje y memoria.
Hipdteuis de Hebb sobre el aprendizaje en una red neuronal, zxperien-
cias de Kandel en sistemas nervicsos de invertebrados., Hipotesis
conexionista,

2. Modelo de Hopfield para neuronas de estado binario y memorias pseudo-
ortogonales (1982), lMemorias direccicnables por su contenido., Capacie
dad lfmits y estabilidad de los puntos fijos de la dinadmica de Hopfield.
Limitaciones del modelo.

3., Extensiones del modslo de Hopfield (19&2), lMemorias de corto plazo.
. Modelo de Crick y Mitchinson para el sueno REM,

4, Mecdnica estaifstica del modelo de Hopfield generalizado (dinamica no
determinfsta, temperatura ﬁ 0), Diagrama de fases,

5, Robustez del modelo de Hopfield. Efectos producidos por matrices s=indp=—
ticas asimdtricas, "ruidosas" o de valores acotados.

6. Modelo de Hopfield para neuronas de estado continuo (1984). Teorema
de Cohen y Grossberg., Circuitos electrdnicos de procesamientc nsuronal,
Problemas de complejidad combinatorias.Besolucion de problemas de
optimizacidn utilizando redes neuronales, .

7. Secuencias tomporalas de astalos neuronales de "cuasi=oguilibrio", Ciclos,
Modelos de sistemas bioldgicos generados de ciclos de actividad neuro=-
nal bifdsica (csntral pattern generators),

8, Modelos seleccionistas del aprsendizaje. Zinapsis triples e intsracciones
hetorosinapticas. Aprendizaje de sacuencias temporalss por modulacion
de sinapsis triples,.
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9, Reglas de aprendizaje para memorias correlacionadas, Mdtodo de la
matriz pesudo-inversa. Sintssis de una rsd neuronal a partir de la
condicidn de estabilidad de los atractores deseados, Ultrameiricidad.
gstructuras corticales que identifican esquemas particulares, Agnosias.
iiodelo de Virasoro y Parga para memorias ultramétricas., Modelo de
Virasoro para la prosopagnosia.

10, dedes neuronalea que infiersn raglas a partir de ejemplos. Modelos
con aprendizaje supsrvisado: Adaline y Perceptrones de una o varias
capas, Limitaciones del Perceptron ds una capa (teorema de Liinsky y
Papert). Aprendizaje de retropropagzacion del gradients del srror,

11, Método del recocido simulado. Resolucidn de problemas de optimizacidn.
Aprendizaje por recocido simulado. Sutdmatas booloanos de Patarnello
y Carnsvali, .ntropia del proceso de aprendizaje.

12, Modelos ds rades con aprandizaje no supervisado. Mapas topoldgicos
de las caractaristicas de las sofiales de entrada (modelo de Kohonen).
. Modelo dz Hogz y Huberman para la asociacidn y el reconocimiento da
estimulos no totalmonts definidos. Modelo de Keirstead y Huberman
ira la deteceion dzl movimients de un esquema visual sobrs un londo

13, Simetrias y aprondizaje en redes neuronales, Fawilias de funcionns
boolzanas con izual curva de aprandizaje., Hedecz de nsuronas con fun-—
cionzs dz activacion de distiata paridad,

TRABAJOS P LioTICOS

STUULACICH Y COUTUTACIONALES TENTATIVAS

as memorias y de¢ sus

modeleo (asimotrias,

1, kodelo 1z llopfield, Andlisisc de la estabilidad de i
- » Ty -~ - Y - ~ 3
cusncas de atraccion. HEstudio soore la robustaz dsl
- = g . & i
ruido, saturacion, 21Ce )
. 2, Diagramz de fasas do la memorizacion en ¢l modalo de Hopfield zeneralizado.

3. Modelo de lompolinsky y XKantar para secusncias temporales deo estados
L]

de "cuaci-zquiliorio".

seleccionista del aprendizaje.
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Modelos do meworias correlacionadas,
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6, dedes de memorias ultrametricas,
7. Aproniizaje medianta retropropagacidn dzl zradiente del error.

vy Carnevaliy

Y

8. Automaia booleano de Patarnello
9, Mapas topozraficos de Kohonen,
10, llodclo 4z Keirstead y Huberman, ——=

¥ Huberman.

11, Modalo i3 Hogg
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