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1.- DEPARTAMENTO de COMPUTACIÓN 

2.- NOMBRE DEL CURSO: ...Métodos computacionales para el estudio del lenguaje en el 

• 
cerebro 	 

3.- DOCENTES: 
RESPONSABLE/S: ....Liberty Hamilton 	  
COLABORADORES. 	 
AUXILIARES: 	  

4.- CARRERA de DOCTORADO 

5.- AÑO: 2018 	 CUATRIMESTRE/S: Invierno 2018 

6.- PUNTAJE PROPUESTO PARA CARRERA DE DOCTORADO: lh punto 

7.- DURACIÓN (anual, cuatrimestral, bimestral u otra): Semanal 

8.- CARGA HORARIA SEMANAL: 

Teóricas: 	  
Problemas: 	  
Laboratorio: 	  
Seminarios: 	  
Teórico — Práctico: .15 horas 	 
Salida a Campo: 	  

9.- CARGA HORARIA TOTAL: ...15 horas 	  

10.- FORMA DE EVALUACIÓN: ....Examen final 	  

11.- PROGRAMA ANALÍTICO: 

Los estudiantes aprenderán las técnicas computacionales actuales que se usan para modelar 
la representación del habla y el lenguaje en el cerebro. Discutiremos el estado actual de la 



neurociencia computacional del habla y el lenguaje, así como la anatomía del cerebro 
subyacente al lenguaje, los métodos neurocientíficos utilizados para estudiar el lenguaje, 
incluida la neuroimagen invasiva y no invasiva y la electrofisiología. Cubriremos los 
modelos de codificación y descodificación de la actividad  neuronal,  así como los enfoques 
supervisados y no supervisados para analizar los datos neuronales (fMRI, EEG, ECoG, y 
registros de neurona única). 

Clase 1 (3 horas): Introducción a la neuroanatomía y organización del lenguaje en el 
cerebro. Descripción de las unidades funcionales del lenguaje (características acústicas, 
características espectro-temporales, fonética + características lingüísticas superiores). 

Clase 2 (3 horas): Descripción de los métodos para medir la actividad cerebral: fMRI, EEG, 
ECoG, registros electrofisiológicos de neurona única, y lo que estas técnicas pueden 
decirnos sobre los cálculos en el cerebro. 

• 
Clase 3 (3 horas): Métodos de aprendizaje supervisados para investigar el procesamiento 
del lenguaje en el cerebro. Codificación de modelos para el lenguaje. Codificación de 
características espectro-temporales, características fonéticas, y prosodia. 

Clase 4 (3 horas): Métodos no supervisados para investigar el procesamiento del lenguaje 
en el cerebro, incluida la factorización de matriz no negativa (non-negative matrix 
factorization),  PCA y métodos relacionados. 

Clase 5 (3 horas): Métodos causales para investigar el procesamiento del lenguaje en el 
cerebro. Afasias y estudios de lesiones. Métodos de decodificación para aplicaciones de 
ingeniería. Síntesis general de los temas tratados. 
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