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FROGRAMA:

Unidad 1: Introduccidn al aprendizaie automatico.
Introduccién, definicidén, conceptos generales.
rientaciones de las investigaciones.
Clasificaciones de los modelos de aprendizaje.

nidad 23 Teoria v Metodologia del Aprendiaje Inductivi.
Conceptos generales. Aprendiale como Basqguedsa
Heuristica,
tn paradigma general.
Generalizacidn, reglas.

thnidad J: Alooritmos de clustering.
Alogoritmos estadisticos.
ARlgoritmos conceptual es.

nidad 4: Desarrpllo de un alooritmo de clustering conceptual.
AnAdlisis del concepto de "estrella'.
Especificacién de un algoritmo basado en "estrellas”.
Andlisis del algoritmo cobtenido (problemas no
resueltos, compleliidad).

Unidad 5: Desarrollo de la herramienta.

Programaci én del algoritmo planteado.

Frusba del mismo con detos de distintos campos de
aplicacion.

Conclusiones sobre gl trabaio realizado {(campos de
aplicacién, problemas abiertos, mejoras posibles).
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