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CARACTERz.optativa........ {indicar si es obligatoria u optativa)
FUNTAJE:..3. {(tres)........ (N caso de ser optativa)

DURACION DE LA MATERIA:.cuatrimestral......f{indicar si es cuatri-—
mestral o anual).

RORAS DE CLABE: a) TEORICAB...3.. HE. b) PROBLEMAS ........ HS.
c) LARORATORIO... HS. d) SEMINARIOS........ HS8.
e) TOTALES....3.. HS.
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PROGRAMA:
Unidad 13 INTRODUCCION AL APRENDIZAJE AUTOMATICO.

Introduccion, definicidn, conceptos generales.Orientaciones de
las investigaciones. Clasificaciones de los model os de
aprendizaje. Aprendizaje Humane ve Aprendizaje Automético.Reseds
Higtérica. :
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Unidad 2: INDUCCION DE ARBOLES DE DECISION.

Introduccidén. El proceso de Induccidn . Algoritmo ID3 (Guinlan).
Madelo de confianza para grandes universos. Modificacidn de ID3
para grandes conjuntos de entrenamientos . Prunning vy Algoritmo
C4. Control de ruido.

Unidad 3: TEORIA Y METODOLOGIA DEL APRENDIZAJE INDUCTIVO.

Conceptous generales. Aprendizaje come Bdsgqueda Heuristica . Un
paradigma general. Adguisicién de Conceptos ve Generalizaciones
Descriptivas. Completitud y consistencia. Generalizacidn, reglas.
Conocimiento de dominio. Espacio de versiones., Algaritmo STAR,

INDUCE {(Dietterich). Distintas Heuristicas de Basqueda.

Unidad 4: APRENDIZAJE POR OBRSERVACION.

Conceptos generales. Generalizaciones Descriptivas. Aprendizaje
no supervisado . Agrupamiente ceonceptual.

orobacdy ow Hezdpit oo 1ga\ad



@

UnidadISI APRENDIZAJE POR EXPERIMENTACION. .-

Aprender por la practica .Bistema Lex. Sistemas Expirtds que
aprenden con la esperiencia.

Unidad &: APRENDIZAJE POR DESCUBRIMIENTO.

Conceptos genarales. Aprendizaje de miltiple conceptos. Maneio
conjunto de diversos formalismos de representacién. Bisrema AM
{Lehat).

"Unidad 71 APRENDIZAJE POR ANALDGIA.

Conceptos genarales. Deteccién de similitudes .Deteccién de
infarmacidn - relevante.rganizacién de ia bases de
conocimientos.Algoritmos de busqueda, heuristicas.

Unidad 8: APRENDIZAJE POR BUSGUEDA DE EXPLICACIONES.

Uso de teorias sobre el dominico . Generalizacién Basda en
Explicaciones. Mpdelo EBL.

Unidad 9: OTROE MODELOS Y CONCLUSIONES.
Otras model os de aprendizaje. Formalismos de aprendizaje.

Aplicaciones en Programacién Automdtica, Discusiones Vi
conclusiones.
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