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VISTO

La nota presentada por la Direccion del Departamento de Matematica, mediante la cual eleva
lainformacion del curso de posgrado Andlisis de Datos Funcionales (DOC8800948) para €l
afio 2026,

CONSIDERANDO
lo actuado por la Comision de Doctorado,
lo actuado por este Cuerpo en lasesién realizada €l dia 17 de marzo de 2026,

en uso de las atribuciones que le confiere e Articulo 113° del Estatuto Universitario,

EL CONSEJO DIRECTIVO DE LA FACULTAD
DE CIENCIASEXACTASY NATURALES

RESUELVE:



ARTICULO 1°: Aprobar e dictado del curso de posgrado Andlisis de Datos Funcionales
(DOCB8800948) de 48 horas y 8 semanas de duracion, que sera dictado por la Dra. Graciela
Boente Boente.

ARTICULO 2°: Aprobar & programa del curso de posgrado Anélisis de Datos Funcionales
(DOC8800948) que como anexo forma parte de la presente Resolucion, para su dictado en el
primer cuatrimestre de 2026.

ARTICULO 3°: Aprobar un puntaje méximo de dos (2) puntos para la Carrera de Doctorado.

ARTICULO 4°: Establecer un arancel de CATEGORIA NULA.

ARTICULO 5°: Disponer que, de no mediar modificaciones en el programa, la carga horaria
y el arancel, €l presente Curso de Posgrado tendra una vigencia de cinco (5) afios a partir de la
fecha de la presente Resolucion.

ARTICULO 6% Comuniquese a todos los Departamentos Docentes, a la Direccién de
Estudiantes y Graduados, a la Biblioteca de la FCEyN y ala Secretaria de Posgrado con copia
del programaincluida. Cumplido, pase aMATEMATICA#FCEN y resérvese.



ANEXO

Anadlisis de Datos Funcionales (DOC8800948)

PROGRAMA

Objetivos:

En este curso se describiran distintos procedimientos para analizar datos funcionales, es decir,
para datos que toman val ores en espacios de dimension infinita, que pueden ser espacios
métricos, de Banach o espacios de Hilbert, segun el caso. Se busca que el alumno conozcalos
métodos existentes paratrabajar con datos en dimension infinitay vealos fundamentos
tedricos que yacen detréas de cada uno de los métodos ya sea de estimacién, inferencia,
visualizacion, reduccion de dimension y/o clasificacion. Se hara énfasis en las dificultades
técnicas queinvolucra el hecho de que las variables en estudio no estan en espacios de
dimension finitay los métodos para resolver este problema. Se hard énfasis en aplicaciones a
problemas real es que contengan este tipo de datos

Programa:

Preliminares. Nociones de Probabilidad en Espacios de Banach y de Hilbert. Leyes de los
grandes nimerosy Teorema central del Limite.

Estadistica de datos funcionales. Planteo del problema. Ejemplos.

Nociones de profundidad: de variables reales a datos funcionales. Boxplot funcional.
Deteccion de datos atipicos.

Estimacion de la media, operador de covarianza, de sus autovalores y autofunciones.
Problemas computacionales. Maldicion de la dimension. Operador del signo
espacial .Propiedades.

Componentes principales funcionales. Definicion del problemay descripcion de los
estimadores. Consistencia y distribucion asintética. Problemas computacionales. Obtencion de
componente principal es suaves. método de niicleo y de penalizacién. “ Sparse” data: PACE.

Modelos Lineales Funcional es para respuestas escalares. Estimadores basados en penalizacion.
Estimadores basados en proyeccién en una base. Tasas de convergenciadel predictor.

Correlacion canonica, Clasificacion y Andlisis Discriminante de datos funcionales. Planteo del
problema. Dificultades para su estimacion. Suavizacion. Consistencia. Método de vecinos mas
cercanos. Clasificacion no supervisada. Discriminacion usando penalizacion.

Actividades préacticas propuestas.



Se trataran problemas inherentes alos temas del programay aplicaciones en otras éreas.
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